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OZET

Bilgi, her insanin ve kurumun ihtiyacidir ve giinlimiizde bilgiye ulagmak i¢in kullanilan en
etkili yontemlerden biri biiyilik veri teknolojileridir. Biiyiik veri teknolojilerini kullanarak
bilgiye ulasmak ve onu kullanmak gereklidir. Fakat, bliylik veri kavraminin anlasilmasi igin
tanim1 hususunda bazi sorunlar yasanmaktadir. Bu sorunlarin basinda biiylik verinin ne
kadar biiyiik oldugu ve biiyiik veri tanimlarinda siklikla rastlanan biiyiik verinin karakteristik
ozellikleri gelmektedir. Biiyiik veri teknolojileri kullanilarak 6nemli bilgilere ulagsmak i¢in
taniminin daha anlasilabilir bir hale getirilmesi gerekmektedir. Bu arastirmada da kronolojik
olarak, biiyiik veri teriminin ve biiylik veri tanimlarinda yer alan biiylik veri karakteristik
6zelliklerinin gelisimi, degisimi incelenmistir. Arastirma neticesinde biiyiik verideki, veri
biiyiikliigliniin miktar acisindan bir biliyiikligi ifade etmedigi ve biiyilik veri karakteristik
ozelliklerinin, biiyiik veri tamimlarimi1 zorlastirdigi ortaya c¢ikarilmistir. Arastirma bu
kapsamda nitel bir aragtirmadir ve Tirkge literatiire katkis1 hedeflenmistir.

Anahtar Kelimeler: Biiyiik Veri, Veri Analitigi, Biiylik Veri Terimi, Biiyiik Verinin V’leri

THE ORIGIN OF THE TERM BIG DATA AND THE V'S OF BIG DATA

ABSTRACT

Knowledge is the need of everyone and every institution and big data technologies are one
of the most effective methods used to access knowledge. However, there are some problems
in the definition of big data concept. These problems are the characteristics of big data that
are often encountered in definitions of big data and how big it is. In order to reach important
information by using big data technologies, its definition needs to be made more
understandable. In this study, the development of the term big data and the change of big
data characteristics are examined chronologically. As a result of the research, it has been
revealed that the size of the data does not mean a size in terms of quantity and that the
characteristics of big data make it difficult to define big data. The research is qualitative
research and its contribution to Turkish literature is aimed.
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Buiyiik Veri Teriminin Kokeni Ve Biiyiik Verinin V feri

1. GIRIS

Bilgi; insanlarin kendilerini veya ¢evrelerini anlamasini ve ona gore davranmasini saglayan,
insan zekasmin galigmasi sonucu ortaya ¢ikan diisiince iiriiniidiir (“Bilgi,” 2021). insanlarin
kendi deneyimleri sonucunda ulastig1 veya baskalarindan edinmis oldugu 6nemli bir degerdir.
Sahip olunan bilgi ile olaylarin nasil neticelenebilecegi kestirilebilmektedir ¢iinkii, daha 6nce
denenmis, gerceklesmistir. Hayatin her alaninda bilgiye ihtiya¢ bulunmaktadir ve ge¢cmisteki
bilgilerin bir¢ogu degisime ugramasada, birgogunun zamana gore farkli yorumlanmasi
gerekmektedir. Bu baglamda bilgi insanin en Onemli ihtiyaglarindan biridir ve siireklilik
gerektirir.

Toplumlarin, ilk zamanlardan beri bir bilgi arayisi icerisinde oldugu bilinmektedir (Giddens,
2000, s. 47). Bunun i¢in insanlar, milattan 6ncesinden giiniimiize kadar bilgiye olan ihtiyacini
daha kolay bir sekilde temin edebilmek icin bircok farkli ydntem gelistirmislerdir. Ilk
abakdiisler ile basit toplama ¢ikartma islemlerini yapabilirken, mekanik aletler gelistirmisler,
makinalar tretmisler, elektrigi kullanmislar ve giiniimiizdeki bilgisayarlara ulagmislardir.
Bilgisayarlar bile kendi igerisinde dnemli gelismeler gostermis, kolaylastirilmis ve herkesin
ulagabilecegi bir hale getirilmistir. 21. yiizy1l icerisinde bu bilgisayarlar o kadar
yayginlastirilmis ki, herkesin cebine girer hale getirilmistir.

Bilgi her insanin ihtiyacidir ama bilgiyi liretmek, ona ulasmak ve onu paylasmak goérevini
toplumlarda farkl: kisiler iistlenmis, onu daha ¢ok arzulamistir. Bilgisayarin kullanilmasiyla,
veri kavrami bilgiye ulagmak i¢in veri, malumat, bilgi ve bilgelik halini almistir. Bu nokta da
bilgiye ulasmak ig¢in veriler olusturulmali, verilerin bir araya getirilmesiyle malumat
(enformasyon), malumatlar ile de bilgiye ulasilmalidir. Bilgiye sahip olduktan sonra da
bilgelik ger¢eklesmektedir. Ama bilgiye ulasma cabasi igerisindeki bu siireg, verinin dogru bir
sekilde sembolize edilmesi, tasnifi, istifi, tahlili ve anlasilmas1 gerekmektedir. Bu siireclerde
veri bilimini ve veri analitigini ortaya ¢ikarmistir. Veri analitigi de kendi igerisinde farkli
gelismeler gostermis, donem donem farkli yontemler kullanilmistir. Bu gelismelerden 21.
ylizyilin basinda olan gelisme ise “Biiyiik Veri Analitigi” yontemleridir.

Biiyiik veri analitigi ile glinlimiiz imkanlarinda her alandan bilgiye ulagsmak miimkiindiir.
Fakat, biiyiik veri analitiginin yeni gelisen bir yontem, bir teknoloji olmasi hasebiyle
anlasilmasi gii¢ zorluklari bulunmaktadir. Bu sorunlarda bilgiye ulasmay1 zorlastirmaktadir.
Oncelikle yasanan bu sorunlar igerisinde, biiyiik verinin anlami veya taniminda sorunlar
yasanmakta ve bir kavram kargasasi gozlemlenmektedir. Bunlardan en 6nemlilerinden olan
biiyiik veri terimindeki “Biiyiik” sifat1 ve biiyiik verinin taniminda akademik alanlarda veya
akademik olmayan alanlarda yer verilen biiyiik verinin karakteristik 6zellikleridir.

Bu arastirmada, biiyiik verinin daha iyi anlasilabilmesi adina; biiylik veri terimi ve biiyiik
verinin karakteristik 6zellikleri incelenmis ve yapilan arastirmalar dogrultusunda bir sonuca
varilmistir. Yapilan arastirmalarda literatiir haricinde, biiylik verinin gelistirilmesine énemli
katkir saglamis olmalarindan dolayi, bazi sirketlerin veya Kkisilerin yorumlarina da yer
verilmistir.

2. BUYUK VERI TERIMININ KOKENLERI VE ELESTIRILERI

Biiyiik veri terimi sadece biiylik bir veri toplulugunu sembolize etmez, bliylik veri ayni
zamanda belirli bir amag i¢in toplanmis verilerin analizini de sembolize eder. Yani biiyiik veri
denilince, biyilikk veri analitigi veya biliyiilk veri ve analiz yontemleri olarak
degerlendirilmektedir. Tabi biiyiik verinin sadece depolama hizmetlerindeki kullanim anlama,
sadece bliylikligii sembolize etmektedir. Lakin genel kullanimda tek basina bir depolama
hizmeti s6z konusu degildir.

Biiyiik veri, yasanan teknolojik gelismelerle veri biliminin bir alt dali haline gelmistir. Hatta
veri biliminin ortaya ¢ikmasinda, ¢ok daha farkli yorumlanmasinda etkili olmustur. Ama
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terimin ilk kullanimlar1 akademik anlamda degil, 6zel sektdorde yasanmistir. Yapilan
arastirmalarda, literatiirde bulunan kayitlardan 6nce kullanimlarina rastlanmaistir.

Biiylik veri ve analizi kavramlarimin popilerligini artirmasiyla, kdkenbilim (etimolojik)
acisindan arastirmalar yapilmis ve bu konuda bazi akademik ve akademik olmayan ¢aligmalar
ortaya konmustur. Bunlardan biri de New York Times gazetesinde 2013 yilinda Steve Lohr
tarafindan olusturulmustur. Lohr, konuya iliskin yapmis oldugu arastirmalarda Silicon
Graphics sirketinde 1990’larda bas bilimci olan John Mashey ile goriismiistiir. Bu goriismede
Mashey 1990’larda iirlinlerini tanitmak i¢in yaptigi sunumlarda “Biiylik veri” ifadesini birgok
kez kullandigini bahsetmistir. Ayrica Mashey “Biiyiik veri” teriminin olduk¢a basit bir terim
oldugunu ve bir sohret iddias1 bulunmadigin1 bahsederek “Bir dizi sorun icin tek bir ifade
kullaniyordum ve bilgi islemin sinirlarinin genigslemeye devam ettigini ifade etmek icin en
basit, en kisa ifadeyi istedim.” diyerek agiklamistir (Lohr, 2013).

Biiyiik veri lizerine 6nemli ¢calismalari1 bulunan Bernard Marr birbirinden farkli bir¢ok sektoriin
biiyiik veri kullanimlarin1 arastirmis ve bu arastirmalarin1 “Biiyiik Veri Is Basinda: 45 Yildiz
Sirket Biiyiik Veri’yi Nasil Kullandi1?” isimli bir kitap halinde sunmustur. Kitabinda belirttigi
iizere; bankalar icin 1980’lerde insanlara yonelik farkli bir¢ok veri kaynagindan wveri
toplayarak analiz yapan Acxiom sirketinden Charles Morgan “O zamanlar ‘Biiyiik Veri’ diye
bir terim yoktu; onlara, ‘cok biiyiik veri tabanlar1’ diyorduk™ demistir (Marr, 2020, s. 115).
Benzer sekilde Thomas Davenport’un aktardigi ilizere, Bell Labs sirketinden biiyiik veri
uzmani Blaise Heltai, 1986 yilindan beri biiyiik veri terimini kullanmadan biiyiik veriler
iizerinde calistiklarin1 bahsetmistir (Davenport, 2014).

Literatiirde bulunan ilk “Biiylik Veri” terimi 6rneklerinden biri de NASA Ames Arastirma
Merkezi'nden David Ellsworth ve Michael Cox tarafindan 1997 yilinda yayinlanan “Managing
Big Data for Scientific Visualization” adli makaledir. Veri gorsellestirme {izerine bir ¢alisma
yapmiglardir. Biliylilk verinin yoOnetimi ile alakali birgok alanda sorunlarin oldugundan
bahseden arastirmacilar, miithendislik alaninda da bu sorunlarin bulundugunu belirterek, 3
boyutlu veriler iizerinde gorsellestirme ic¢in biiylik veri yonetiminde birtakim Onerilerde
bulunmuslardir (Cox & Ellsworth, 1997).

Francis X. Diebold’un Kasim 2000 tarihinde yayinlanan “‘Big Data’ Dynamic Factor Models
for Macroeconomic Measurement and Forecasting” adli makalesi “Biiyiik Veri” teriminin
glinlimiiz anlamina yakin literatiirdeki ilk kullanim 6rneklerindendir. Diebold genel olarak
ekonomi alaninda hazirlamis oldugu bu makalesinde, artik verilerin daha fazla toplandigini,
veri depolama sekillerinin ve veri analiz siireglerinin degismek durumunda oldugunu
bildirmekte ve analiz siireclerinde bazi Oneriler getirmektedir. Aym1 zamanda Diebold
makalesinde “Bu yeni heyecan verici diinyada, 6érnek boyutu artik ‘gézlem sayist’ ile degil
megabayt gibi degerlerle Olgiilmektedir. Glinde birkag gigabayt diizeyinde biriken veriler bile
nadir degildir.” diye bahsetmistir (Diebold, 2000).

Hem 0zel sektor hem de akademi, yapilan ¢alismalar neticesinde “Biiylik Veri” terimi ile
resmen tanigmiglardir. Veri analizinin degerini artirmasi sonrasinda, Francis X. Diebold’un
2012 yilinda “I Coined the Term 'Big Data™ (Biiyiik Veri Terimini Ben Icat Ettim) makalesini
yayinlamis ve Steve Lohr, Diebold‘a John Mashey’in daha 6nceki kullanimlarinmi iletmis ve
Diebold’un durumdan habersiz oldugu 6grenilmis ve konuyu arastirdigini bildirerek tesekkiir
etmistir (Lohr, 2013).

Diebold, 2012 yilinda yayinlamis oldugu “On the Origin(s) and Development of the Term ‘Big
Data’* adl1 diger bir makalesinde ise biiyiik veri teriminin kdkenlerini ve gelisimini aragtirarak,
biiyiik veri teriminin biiyiikligiinii ele almis ve biiyiik veri teriminin yeni bir terim olmadigini,
akademik olmayan ve basilmamis ¢alismalarla terimin tam olarak nereden ¢iktig1 belirsizligini
aktarmistir. Diebold, ayn1 makalede, “2000 yilindaki tartismalarda bahsedilen ‘Biyiik Veri’
kesinlikle gliniimiiz standartlarina gore kii¢iik veridir ve daha yirmi y1l igerisinde bunu okuyan
biri o zaman biiyiik denilen veriye giilecektir.” demistir (Diebold, 2012).
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Biiyiik veri teriminin veri analizi hususunda {iniinii artirmasiyla Thomas Davenport terimi
anlam acisindan incelemistir. Biiylik veri terimi ile alakali sert elestirilerde bulunarak,
“Beceriksizce isimlendirilmis bu kavramdan gercek bir deger ¢ikarmak i¢in birkag seviye daha
derine inmemiz gerektigine inaniyorum.” yorumunda bulunmustur (Davenport, 2014, s. 16).
Davenport, eserinde “Biiyiik” sifatina ithafen; 6énemli olanin verinin hacmi ile ilgilenmek
olmadigini, 6nemli olanin veriyi analiz edebilmek oldugunu, veriyi bir i¢gdriiye, inovasyona
veya bir isletme degerine doniistiirebilmeyi vurgulamistir.

Bernard Marr, bir bagka eserinde Biiyiik Veri terimini ele almis ve birtakim elestirilerle beraber
farkli bir terim Onerisinde bulunmustur. Terimin ¢ok basit ve potansiyel olarak yaniltici
oldugunu bildirerek; verilerden elde edilecek gercek degerin, biiyiik miktarda verilerde
olmadigin1 daha 6nceden yapabildiklerimizin 6tesinde karmasik veri kiimelerinin analizinde
olduguna deginmistir. Biiylik Veri terimi yerine “Akill1 Veri” terimini tercih ettigini ileterek,
Biiyiik Veri teriminin zamanla ortadan kalkacagini diisiindiigiinii belirtmistir (Marr, 2015, s.
10).

Serta¢ Dalgalidere ise biiyiikk veri ve bilgi kuramini (Epistemoloji) beraber ele aldigi
calismasinda Biiyiik Veri teriminin dogru bir terim olmadigini1 ve gelecekte yeni bir terim
bulma g¢abasina girileceginin asikar oldugunu belirtmistir. Ayrica, bilim diinyas1 i¢in kabul
edilebilir bir terim olmasi i¢in uzunca bir zaman ge¢mesi gerekliligine deginmistir
(Dalgalidere, 2016, s. 75).

3. BUYUK VERIi ZORLUKLARI VE LITERATUR TARAMASI

Veri analizlerinde 20. yiizyilin sonlarinda farkli bircok alanda, verinin devasa boyutlara
ulagsmasi ile uygun maliyetlerle saklanmasi ve analizin yapilmasi hususunda sorunlar
yasanmaya baslanmistir. ilk zamanlarda yapilan ¢alismalarda bu sorunlar sifat itibariyle biiyiik
veri sorunlari olarak adlandirilmigtir. Biiylik veri sorunlarinin ¢éziimii i¢in gelistirilen farkl
yontemler olusturulmus ve bu ¢éziimler de yine biiyiik veri teknolojileri olarak adlandirilarak
zamanla biiyiik veri bir kavram halini almistir.

Biiyiik veri sorunlarinin ¢éziimii igin gelistirilen yontemler standartlastirilmaya calisilmis ve
¢6ziim yontemleriyle beraber sorun tanimlamalar1 yapilmistir. Karsilagilan bu sorunlar ile
biiyiik veri kavram1 baz1 kelime gruplariyla aciklanarak tanim yapilmaya ¢alisilmistir. Bunlar
literatire, “Blylik Verinin V’leri”, “Blyiik Verinin Karakteristikleri” (Aytag, 2021, s.9;
Sopaoglu, 2020, s.17; Jamel, 2020, s.15; Demirezen, 2015, s.9), “Biiyiik Verinin Ozellikleri”
(Giilmez, 2021, s21; Eyiipoglu, 2018, s.6; Sevli, 2016, s26), “Biiyiikk Verinin Boyutlar1”
(Erkurt, 2020, s.14; Rengber, 2019, s.8; Alikilig, 2019, s.129), “Biiyiik Verinin Zorluklar1”
(Unver, 2018, s.21) veya “Biiyiik Veri Bilesenleri” (Akinci, 2019, s.6; Akin, 2019, s.28;
Karaboga, 2020, s.11; Terzi, 2019, s.35; Tagylirek, 2020, s.18; Celik, 2018, s.32; Razbonyali,
2016, s.30) olarak ge¢mistir. Lakin, sorun tanimlar1 zamanla biiylik veri kavraminin tanimi
haline gelmistir.

Biiylik verinin V’leri anlaminda ilk olarak Douglas Laney 2001 yilinda, “3D Data
Management: Controlling Data Volume, Velocity, and Variety” adli bir bildiri yaymlamis ve
3 boyutlu veri yonetiminin dneminden bahsetmistir. Veri yonetiminde 3 boyut olarak aktardigi
yOntemin; veri hacmini, veri hizin1 ve veri ¢esitliligini daha etkili yonetmenin daha fazla bilgi
getirisi saglayacagini ifade etmistir (Laney, 2001).

° Hacim (Volume): Daha ¢ok bilgiye ¢ikariminda bulunmak i¢in daha da fazla veriye
ihtiya¢ bulunmaktadir ve bu gibi durumlardan dolayi veri hacmi daha fazla artmaktadir. Bu
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nedenle veri hacminin daha etkin bir sekilde kontrol edilmesi gerekmektedir. Katmanl veri
depolama sistemleri, seg¢ici bir sekilde veri saklama ilkesi, istatistiksel Orneklemelerin
kullanimi, fazla veriler ile nadiren kullanilan verilerin kaldirilmasi ve dis kaynak kullanimlari
veri hacmi yonetiminde 6nemli etkenlerdir.

° Hiz (Velocity): Veri olusum hizinin artmasi, gercek zamanli veri kontroliinii de
gerektirmektedir. Bu dogrultuda, operasyonel veri depolari, onbellege alinmig veriler,
noktadan noktaya veri yonlendirmesi ve veri gecikmesinde karar dongiileri veri hizinin
yonetiminde 6nemli etkenler olmaktadir.

° Ceysitlilik (Variety): Daha etkin analiz sonuglarina ulagmak i¢in farkli alanlardan
alinan verilerin birbirleriyle olan iligkisinin tespitinde ayni birim degerlerinin kullanilmasini
gerektirmektedir. Bu durum da verilerin ¢esitlilik yonetimi, verileri belirli birimlerde
toplamay1 veya o birimlere uygun hale getirmeyi amaglamaktadir. Veri ¢esitliligi yonetiminde,
tutarsizliklarin ¢6ziimii, evrensel dosya tiirlerinin tercihi, entegre uygulamalarda verileri
uyarlama, veriye erisiminde ara yazilimlar ile ETLM yonetimi, dagitilmis sorgu yonetimleri
ve meta veri yonetimi 6nemli unsurlar olmaktadir.

Laney, 2001 yilinda yayinlamis oldugu makalede e-ticaret kullaniminin artmasinin lizerinde
durarak verilerden bilgiye ulagsmanin daha da zorlastigini ve konuya iliskin sorunlarin
oldugunu aktarip, boylelikle 3B veri yonetimi olarak, belirlemis oldugu sorunlarda ¢esitli
Onerilerde bulunarak farkli ¢6ziim Onerileri ortaya koymustur. Teknolojik alanlarda yasanan
gelismelerle, insanlarin gelisen {irlin ve hizmetleri kullanmasiyla veri iiretimi ciddi sekilde
artmis ve artan bu verilerden bilgi ¢ikarimi yapmak isteyen kisi ve kurumlarda veri analizi
iizerine daha fazla yogunlagmistir. Yasanan bu gelismeler neticesinde Biiyiik Verinin V’leri
popiilerlik kazanmistir. Laney 2012 yilina gelindiginde ise Mark Beyer ile hazirlamis oldugu
makalede biiyiik veri 3B yonetimi tanimini degistirmis ve ¢ok biiylik hacim, ¢ok biiyiik hiz ve
cok fazla cesitlilik olarak giincellemistir. Ayrica, biiyiik veri yonetimi ile gercek degisimin
uygun maliyetler ve zamaninda teslimat oldugunu, is siireci optimizasyonunun bir teknoloji
olmadigini, yiiksek dogrulukta kaliteli bilgileri elde etmeyi, biiylik veri teknolojisinde her
seyin yeni olmadigini, amacin odagi korumak ve becerileri gelistirmek oldugundan
bahsetmislerdir (Beyer & Laney, 2012).

Analitik yazilimlar ve ¢dzliimler ilizerinde ¢alisan SAS Enstitii 2012 yilinda “Big Data Meets
Big Data Analytics” adli yayinda biiyiik veri sorunlarinin, biiyiik veri analitigi disiplinlerini
ortaya ¢ikardigimi bildirmektedir. Biiyiikliik algisinin kuruluslara gére gorece oldugunu ama
bircok sirket i¢in veri miktarinin artmasi durumunun yasandigi ve artarak gidecegi
degerlendirmesinde bulunmustur. Ayn1 zamanda, 1970’lerden beri veri artis1 yasandigina
dikkat ¢ekerken, degisenin biiyiime hizi ile veri ¢esitliliginde olduguna, dolayisiyla daha iyi
bir bilgi kullanimi i¢in is doniisiimlerinde degisim yasandigini vurgulamistir. Biiyiik verinin
hacim, hiz ve c¢esitlilik tamimlarinda birtakim diizenlemeler yaparak, degiskenlik ve
karmasiklik tanimlarini da ilave etmis ve bunlar1 bes biiylikliik olarak bildirmistir. Ayrica, bu
bes biiyiikligin yam sira verilerden deger elde etmenin, kilit rol iistlendigini belirtmistir
(Troester, 2012).

° Hacim (Volume): Veri miktarinda terabaytlardan petabaytlara daha fazla veri artisi

° Cesitlilik (Variety): Yapilandirilmis ve yapilandirilmamis genisleyen veri tiirleri
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° Hiz (Velocity): Daha ¢evik olmak ve daha hizli i¢g6rii saglamak

° Degiskenlik (Variability): Verilerin hizina ek olarak, verilerin giinliik veya mevsimsel
olarak degistigi, farkli veri yiiklerinin oldugu, degiskenlik gosterdigi durumu

° Karmasikhik (Complexity): Genisleyen veri kaynaklariyla, tim veriler arasindaki
karmasik hiyerarsi ve veri baglantilar1 gibi iligkilerin tespit edilmesi gerekliligi

Oracle sirketi 2013 Subat ayinda “Information Management and Big Data: A Reference
Architecture” adli yayminda bilgi yOnetimi ve biiylik veri hakkinda isletmelere yo6nelik
birtakim degerlendirmelerde, tavsiyelerde bulunmustur. Biiyiik veri teknolojilerinin biiyiik bir
kisminin Google, Facebook, Amazon ve LinkedIn gibi sirketlerde gelistirildigine de
deginmislerdir. Biiylik verinin giderek 4V ilizerinde tanimlandigina ve bu V’lerin bir test haline
geldigini bildirmiglerdir (Cackett, Bond, & Gouk, 2013).

. Hacim (Volume): Verinin miktari

° Haz (Velocity): Veri olusum hizi ve hemen analiz edilme gerekliligi, gercek zamanlilik
° Cesitlilik (Variety): So6zdizimsel (Sentaks) ve anlamsal (Semantic) veriler

° Deger (Value): Isletmeye katilacak ticari deger

Oracle hacim acgiklamasinda, veri miktarindan bahsetmenin olduk¢a sinirlayict oldugunu
vurgulayarak, zamanla belirli bir degerde gosterilen hacmin diisecegini belirtmis ve hacim
konusunun goérece oldugunu bildirmistir. Ayrica, g¢esitlilik anlaminda genellikle kullanilan
yapilandirilmis, yart yapilandirilmis ve yapilandirilmamis verilere c¢ok fazla anlam
yiiklendigini ve karisikliga sebep oldugu degerlendirmesinde bulunmustur. Bu veri tiirleri
yerine, sozdizimsel ile anlamsal terimlerini kullanmis ve de teknik incelemenin geri kalaninda
bunlarin da yerine daha teknik terimler olan “strongly typed” ve “weakly typed” terimlerini
kullanacagini belirtmistir.

Agustos 2013 tarihinde Mark van Rijmenam biiyiik verinin 7 V’sini “Why The 3V’s Are Not
Sufficient To Describe Big Data” adli makalesinde kendisinden daha 6nce agiklayanlardan
farkli olarak dogruluk ve gorsellestirme ilaveleriyle agiklamistir. Ayni1 zamanda kendinden
oncekilere farkli tanmimlarda getirmistir. Iclerinden en dikkat cekeni ise degiskenlik daha
onceden verinin hizina ek olarak agiklanirken kendisi, ¢esitlilige ek olarak agiklamistir (van
Rijmenam, 2013).

° Hiz (Velocity): Verilerin olusum, saklanma, analiz edilme ve gorsellestirme hizlari

° Hacim (Volume): Verinin miktari

° Cesitlilik (Variety): Yapilandirilmis, yari1 yapilandirilmisg, yapilandirilmamis ve
karisik yapilandirilmis veri tiirleri

° Dogruluk (Veracity): Toplanan verilerin ve analizin dogrulugunun 6lgiilmesi

° Degiskenlik (Variability): Cesitlilige ek olarak, verilerdeki zamanla gergeklesen
degisiklikler
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° Gorsellestirme (Visualisation): Analiz sonuglarinin anlasilir grafikleri

° Deger (Value): Kuruluslar, topluluklar ve tiiketiciler i¢in ticari deger

Born (2014) Nisan’da biiyiik verinin 10 V’sini “Top 10 Big Data Challenges — A Serious Look
at 10 Big Data V’s” adli makalesinde kendinden 6nce agiklanmis ve farkli tanimlar1 yapilmis
olan hacim, ¢esitlilik, hiz, dogruluk, deger ve degiskenlik tanimlarina, gegerlilik, alan, s6zliik
ve belirsizlik ilavelerini yapmistir. Kendinden Once tanimi yapilan bazi V’leri farkli
tanimlarken, deger kisminin ¢ok énemli oldugunu belirtmistir.

° Gecerlilik (Validity): Net olmayan veri koleksiyonlari, veri kalitesi

° Alan (Venue): Kendine 6zgii farkli platformlardan gelen heterojen veriler

° Sézliik (Vocabulary): Anlamsal, sdozdizimsel gibi farkh veri tiirleri

° Belirsizlik (Vagueness): Biiyiik verinin anlam1 konusundaki kafa karigikligi

Oguntimilehin ve Ademola (2014) Haziran tarihinde “A Review of Big Data Management,
Benefits and Challenges” makalesinde biiyiik veriyi 5 V ve 1 C olarak tanimlamislardir. Biiyiik
verinin V’lerinde isledigi hacim, hiz, ¢esitlilik, degiskenlik, deger ve karmasiklik kendinden
onceki tanimlar1 dogrulayarak, bunun yaninda bir¢cok V’yi tanimlamalarina dahil
etmemislerdir. Ayrica SAS Enstitii ve Oracle sirketinin degiskenlik tanimlarindaki hiz ve
cesitlilik ayrimini birlestirerek her ikisini beraber degerlendirmislerdir.

William Vorhies, 2014 Ekim tarihinde “How Many "V's" in Big Data? The Characteristics that
Define Big Data” baslikli arastirmasinda 8 V sonucuna ulasmistir. Yapmis oldugu arastirmada,
daha oOnce listelenenlere ilave olarak akiskanlik ve virallik V’lerine de ulasmis fakat, hacim,
gesitlilik ve hizin en iyi tanimlar oldugunu belirtmistir. Ayrica, biiylik verinin V’lerinden
hi¢birinin tek basina biiylik veriyi ¢ok biiyliik olmayan verilerden ayirmaya, tanimlamaya
yeterli olamayacagimi aktarmistir (Vorhies, 2014).

° Akiskanhk (Viscosity): Olaylarin ger¢eklesmesindeki gecikmesi veya verilerin
gecikme siiresi

° Virallik (Virality): Verilerin yayilma hizlar1 veya alinma hizlari

Panimalar, Shree, ve Kathrine (2017) Ekim’de biiyiik verinin 14 V ve 1 C’sinin tanimlandigini
fakat, hala baz1 bosluklar oldugunu bildirerek 3 V daha ilave etmisler ve biiyiik verinin 17 V
ve 1 C’sini “The 17 V’s Of Big Data” makalelerinde tamimlamistir. Yapmis olduklar
¢alismayla, kendilerinden Once agiklanan sorun tanmimlarina degisiklik getirerek ayrinti,
gonilliilik ve ¢ok yonliliik ilavelerini yapip bu sorun tamimlamalaryla, biiyiik verinin
derinlemesine anlagilmasina yardimci olacagini belirtmislerdir.

° Hacim (Volume): Veri boyutu, toplanan ve depolanan verilerin miktari
° Hiz (Velocity): Kaynak ve hedef arasindaki veri aktarim hizi
° Deger (Value): Verilerden elde edilecek isletme degeri
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° Cesitlilik (Variety): Veri tiirii, resim, video ve ses gibi farkli tiirde veriler

° Dogruluk (Veracity): Veri kalitesi, toplanan verilerin dogru analizi

] Gecgerlilik (Validity): Veri gercekligi, verilerin dogrulugu

° Ucuculuk (Volatility): Yararlilik siiresi, verilerin ne kadar siire icinde yarar
saglayacagi

° Gorsellestirme (Visualisation): Analiz sonucunu temsil etme siireci

° Virallik (Virality): Yayilma hizi, verinin bir kullanici tarafindan yayinlanma veya

yayilma hizi ile farkl kullanicilar tarafindan alinma hiz1

° Akiskanlik (Viscosity): Olay gecikmesi, olayin meydana geldigi zaman ile olay
taniminin zaman farki

° Degiskenlik (Variability): Veri farklilagsmasi, farkli kaynaklardan siirekli gelen
glriiltiili ve 6nemli verilerin ayristirilmasi

° Alan (Venue): Birbirinden farkli platformlardan gelen ¢esitli veri tiirleri

° Sozliik (Vocabulary): Veri terminolojisi, benzer tipteki veriler

° Belirsizlik (Vagueness): Verinin ger¢ekliginin bilinmemesi veya az bilinmesi

° Karmasikhik (Complexity): Verilerin iliskisi, farkli kaynaklardan gelen verilerdeki
degisimler

° Ayrint1 (Verbosity): Verideki ger¢ekligin detaylarda bulunmasi

] Goniilliiliik (Voluntariness): ise gore bilyiik verinin tam olarak kullanilabilirligi

° Cok Yonliiliik (Versatility): Farkli isler i¢in esnek olma yetenegi

Elder Research’te bas veri bilimcisi olarak gorev yapan Tom Shafer 1 Nisan 2017 tarihinde
“The 42 V’s of Big Data and Data Science” adli makalesinde biiylik verinin 42 V’sini mizah
yoluyla ele almistir. Shafer, biiyiik veri kavraminin tanimlanmasinda, biiyiik verinin V’lerinde
gereksiz ayrintilara girildigine deginerek; ilk olarak 2001 yilinda baslanan biiyiik verideki “V”
tanimlarinin yanlislikla da olsa aliterasyon (Ses tekrari sanati) ¢igina sebep oldugunu aktarmis
ve bir enflasyon benzetmesi yaparak biiyiik verinin V’lerinin siirekli arttiginit vurgulamistir.
Biiyiik verinin V’lerindeki artisin devamini “Artik biiyiik veri ve veri biliminin 100 V yolunda
oldugunu sdyleyebiliriz” ifadeleriyle agiklamistir (Shafer, 2017).

Hussien (2020) Kasim’da yayinladig1 “Fifty-Six Big Data V's Characteristics and Proposed
Strategies to Overcome Security and Privacy Challenges (BD2)” adli makalesinde, baskalari
tarafindan olusturulan biiylik verinin karakteristik 56 6zelligini toparlamistir. Arastirmasinda,
biiyiik verinin 56 zorlugunun ¢6ziimii i¢in birtakim 6nerilerde bulunmustur.
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Tablo 1. Yillara Gore Biiyiik Verinin V’leri

Yil Biiyiik Veri V’si
2001 3V

2012 5V

2013 4V

2013 7V

2014 5VvelC

2014 8V

2017 17VvelC
2017 42V

2020 56 V

Ayrica farkli bir¢ok biiyiik verinin V’leri tanimlar1 yapilmis, baz1 ¢alismalarda “V” tanimlari
miktar1 artarken bazen de azalip, V’lerin aciklamalarinda da degisimler gozlemlenmistir. Bazi
calismalarda da biiyiik verinin V’leri olarak bilinen tanimlamalarin tartismalara ve kafa
karisikligina sebep oldugu ele alinmistir (Patgiri & Ahmed, 2016)

Tiirkiye’de veri bilimi alaninda faaliyetler yiiriiten Sadi Evren SEKER, biiyiik verinin V
tanmimlan igin; kiltiirel olarak Amerikalilarin, genellikle tanimlamalar yaparken bir¢ok seyi
aym harflerle baslatmay1 tercih ettiklerini ve bundan dolay1 da biiyiik veriyi ayni harflerle
baslayan terimlerle tanimladiklarini ifade etmistir (Seker, 2017) Popiilerlik kazandiktan sonra
ise tiim diinya da Ingilizce olarak benzer tanimlamalar devam ettirilmis fakat, agiklamalarda
onemli degisiklikler yagsanmistir.

4. SONUC

Yapilan inceleme neticesinde “Biiyiik Verinin V’leri” veri analizi islemlerindeki zorluklari
acgikladig1 ve bu zorluklara ¢6zlim Onerileri getirdigi ortaya ¢ikmaktadir. Lakin, bu zorluklar
biiyiik veri analitigi tanimu ile karistirilmakta ve ortaya anlasilmasi gii¢ bir biiylik veri analitigi
tanimi1 ¢ikarmaktadir. Ayn1 zamanda bunlar, biiylik verinin bilesenleri olarak da agiklanmakta,
bu zorluklarin biiyltik verinin teknolojilerinin kullanilmasinda sart olan seyler gibi
aktarilmaktadir. Biiyilik verinin zorluklari, bu alanda kullanilmasi1 gereken oncelikli bagliktir.
Diger, biiyiik verinin bilesenleri, biiyiik verinin V’leri gibi agiklamalar ger¢egi yansitmamakta
ve yanlis yonlendirmektedir.

Biiyiik verinin bilesenleri olarak goésterilen V’lerin hepsinin farkli bir¢ok anlami bulunmakta
ve lizerinde ¢alisilan is alanina gore 6nemli sorunlar1 temsil etmektedir. Ama biyilk veriyi
tanimlamak icin bu V’lere pek ihtiya¢c bulunmamaktadir. i¢lerinden ayri ayr1 éneme sahip
tanimlamalar olsada veri analitiginde ulagilmasi hedeflenen asil sey “Deger (Value)” dir. Diger
kavramlar arastirmacisina, uygulayicisina ve hatta bulundugu zamanin veri isleme imkanlarina
goOre degisecektir.

Biiyiik veri teriminin veri analitigi ve veri yonetimi alaninda birtakim sorunlara binaen
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basladigi asikardir. Zaman igerisinde gelisen teknolojilerle ve olusan sartlarla sorun daha fazla
biiyltimiis ve kullanilan terime iliskin ¢6zlim saglayacak teknolojiler, yontemler iiretilmistir.
Biiyiik veri sorunlarina iligskin baglayan arastirmalara karsi iiretilen ¢6ziim yontemleri “Biiyiik
Veri” olarak adlandirilarak bir terim haline gelmis ve literatiirde bu sekilde yer almistir.

Biiyiik veri terimindeki “Biiyilik” ifadesine sadece, verilerin bilgisayar depolama aygitlarinda
kapladigi alan olarak bakilmasi yoneltilen elestirilerde de gegtigi lizere yanlis olacaktir. Zaman
icerisinde gelisen teknolojik imkanlarla elde edilen verinin artmasi gayet acgik bir sekilde
bilinmektedir ve gelecek yillarda bu durumun daha hangi boyuta ulasacagini 6ngérmek pek
miimkiin degildir. Ayn1 zamanda bu sekilde bir boyut ifadesi gérece bir kavram olmakta,
iizerinde c¢alisilan konuya veya arastiranlarin kendi biiytlikliigline, ¢capina gore degismektedir.
Kurum olarak 6rnek vermek gerekirse, bir devletin biiylik veri olarak gorecegi verilerle,
oldukca ufak bir yerel yonetimin biiyiik veri olarak gorecegi verilerin boyutu birbirinden
oldukga farkli olacak misli misline fark olusturabilecektir. Lakin, bu durum her ikisininde
biiyiik veri lizerinde ¢alistig1 gercegini degistirmeyecektir.

Biiyiik veri terimine “Biiyiik resmi gérmek” deyimi ile bakmak daha dogru bir tanim olacaktir.
Biiyiik resmi gormek deyiminin tam olarak ¢ikis noktasi bilinmesede veya ilk séylendiginde
glinlimiizdeki anlaminda olmasada, biiyiik veri i¢in kullanilabilecek bir anlama sahiptir (“‘What
is the origin of the expression ‘the big picture’?,” 2014). Biiyilik resmi gormek; eksiksiz,
kapsayici bir bakis acisiyla objektif, nesnel bir degerlendirme ile bir olayi, durumu
anlamlandirmadir (“Big Picture,” 2021). Ayn1 zamanda biiyiik veri analitiginde énemli olan
timdengelim yontemi ile ortiismektedir. Bu dogrultuda her iki sdylemde de “Biiyiik™ ifadesi
benzer anlamdadir. Her ne kadar ilk kullanim anlamlar1 ayni olmasada ge¢en zaman zarfinda
bu sekilde degerlendirmek de bir mahsur bulunmamaktadir.
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